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En esta charla mostraremos condiciones necesarias de primer orden para un control óptimo de un mod-
elo SIR (Susceptibles-Infectados-Recuperados) con limitación en la duración de la cuarentena estricta.
Asumimos que la función control es el número de reproducción que depende del tiempo y el tiempo total
de intervención es un intervalo acotado. La función de costo que maximizamos consiste de dos términos:
uno que contabiliza la cantidad de susceptibles a largo plazo y otro que depende del costo de la inter-
vención. Cuando el término que depende del costo de la intervención es lineal en el control, mostramos
que los controles óptimos son de tipo bang-bang y caracterizamos los tiempos de inicio y finalización de
la cuarentena estricta.
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Las interfaces cerebro-computadora (BCIs, por sus siglas en inglés) basadas en electroencefalograf́ıa (EEG)
de superficie, transforman la actividad cerebral registrada en comandos de control o comunicación. Gen-
eralmente, los modelos de decodificación son aprendidos utilizando lo que se denomina “set de calibración”.
Si la distribución de los datos no vistos (a detectar) difieren de aquellos utilizados durante la calibración,
el algoritmo de decodificación puede resultar en desempeños de clasificación pobres para la aplicación
real. Este fenómeno, consecuencia de la alta variabilidad presente en la señal de EEG, puede pensarse
como un problema de adaptación de dominio, en el cuál el cambio en la distribución de los datos de dos
similares aunque diferentes dominios debe mitigarse. Proponemos entonces utilizar transporte óptimo
para adaptación de dominio entre sesiones de BCI. Mostraremos cómo el re-entrenamiento puede evitarse
al transformar los datos de una nueva sesión tal que se “parezcan” a los de la sesión de calibración.
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